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Esercitazione di laboratorio N. 4

[ Q20 ASGGA D2 RSttt QSASNODAGEHT A2y S 8§

- utilizzare il software Rapid Miner peeffettuare i preprocessing dilati strutturati (relativi ad una
campagna promozionalee di dati non strutturati (ad esempio, datitestuali relativi ad un
argomento specific per analisisuccessive

- applicare i principali algoritmi di clustering disponibili in RapidMiner per segmentare gli utenti
della campagna in funzione delle loro caratteristicheagrafiche e lavorative e le news in base alla
similarita dei termini in esse contenulti.

Dati strutturati

I dataset denominato Userssmall (UserSmallxls) €& disponibile sul sito del corso
(http://dbdmg.polito.it/wordpress/teaching/businestelligence). Esso raccoglie dati anagrafici e
lavorativi relativia circa300LISNE 2y S O2y i+t daGFGS RFE dzyQFT ASYyRE  LISNJ
Per tali utenti € noto se, dopo essere stati contattati, si sono iscritti al servizio proposto oppure no (valore
del campo Response).

La lista completa degddittributi del dataset a disposiziondéJéersSmalkis)e riportata di seguito.

(1) Age

(2) Workclass

(3) Education record
(4) Marital status
(5) Occupation

(6) Relationship
(7) Race

(8) Sex

(9) Hours per week
(10)Native country
(11)Response

Dati testuali

I dataset denominat Wikipedia (Wikipediazip) € disponibile sul sito del corso
(http://dbdmg.polito.it/wordpress/teaching/businesitelligence). Esso contiene una collezione e
articoli di Wikipedia, appartenenti a @ifferenti categorie In particolare, i documenti appartengono ai
seguenti argomenti: matematica, cibo, sport.


http://dbdmg.polito.it/wordpress/teaching/business-intelligence/
http://dbdmg.polito.it/wordpress/teaching/business-intelligence/

Preparazione dei dati strutturati

Obiettivo 1¢ Import dei dati

A Nel pannell®OperatorsO S ND | NB Raa@ BxSdNiastigaNdhello spao di lavoro.
A Importare il datasetUsersSmall.xlsitilizzando la procedura guidatenport Configuration Wizard

Jrocess XML
() Process i @ ¥
inp res
Read Excel Parameters
Qfl & ou %, Read Excel

* J —

4 # Import Configuration Wizard... i)

excel file Jataset+stopwordlist/Use, =7 (@D

sheet number 1 D

imported cell range Al:J301 D
encoding SYSTEM viOF

A{SfSTAZVI-NS Af FAES TftQAYGIGSNYy2 RStftF OFNISE L
UsersSmall.xIs

N Data import wizerd - Step 1 of 4 x
This wizard guides you 10 import your dala.

/ Step 1: Please select the file hat should be imported

aaselestopmordlist vi o= B 4 B TR
Bookmarks File Name Size Type Last Modified
¢ —Last Directory CoamaNews File Folder Nay 14,2018 A
g UsersSmallxis 58 KB Fogho dilavoro & Mecrosoft .. May 9, 2014
v
UsergSmallgs
Excel Spreadsheets (xis, dsx) x
— ot | % prisn | P cancst

ACliccareNext

Al 2y iNRBEf Tl NS OKS fQAYGSNF YIGNROS RtutteRFGA &AL
colonne

AProcedere comext



ArProcedere coffrinish Si chiudera il processo guidato.

'!gJJJJ Data import wizard - Step 4 of 4 X E

This wizard guides you to import your data.

/ Step 4: RapidMiner Studio uses strongly typed attributes. In this step, you can define the data types of your attributes.
Furthermore, RapidMiner Studio assigns roles to the attributes, defining what they can be used for by the individual
operators. These roles can be also defined here. Finally, you can rename atiributes or deselect them entirely.

A

cp Reload data 'v’b Guessvalue types | Date format v

/| Preview uses only first 100 rows.

v J v v v v v v J

Age Workclass Education  Marital Statu  Occupation Relationship Race Sex Native Coun Response
integer ¥ | polyno... ¥ | polyno... ¥ | polyno... ¥ | polyno.. ¥ | polyno.. ¥ | polyno.. ¥ | polyno... ¥ | polyno... ¥ | polyno... ¥

attribute ¥ | attribute ¥ | attribute ¥ | attribute ¥ | afiribute ¥ | attribute ¥  attribute ¥ | attribute ¥  atiribute ¥ | attribute ¥

39 State-gov Bachelors Never-m.. Adm-cler.. Not-infa.. White Male United-S... Negative A
50 Self-emp... Bachelors Married-... Exec-ma.. Husband White Male United-S... Negative
38 Private HS-grad Divorced Handler... Not-in-fa...  White Male United-S... Negative
53 Private 11th Married-... Handler... Husband Black Male United-S... Negative
28 Private Bachelors  Married-...  Prof-spe.. Wife Black Female Cuba Negative v
< >
O 0 errors. /' lgnore errors Show only errors
Row, Column Error Original value Message
== Previous s [\ E51 ’ }"':':' Finish ’ x Cancel
Al 2t € S3I NB 20830 AiRINBR Svidshreil tasta desStio deOoyse. NB &
Process
D Process wx 2 2P P i@
Read Excel
g 1] i} ol L
G . ‘ L]
v '

APer lanciare un processo in RapidMiner usare il triangolo in alto nella barra dei processi.
APer tornare nel processo principale, cliccarelsgign

| =E - ()R

Ede Edt Process View (onnections Cloug Settings Extensions

H-‘jc‘ b - B Design Results
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Obiettivo 2¢ Gestione dei dati mancanti

Verificare la presenza dventualidati mancanti e gestirli con opportuni passi di trasformazioyeratori
Decleare Missing valuesReplace Missing Values

ASAOKALI NI NB LISNQI@2YS Dt i 2NBG N § (Réclaé MibsEngd&iNes 2 f Q2 LJ
ASostituire i valori nulli dichiarati al punto precedente con il valore pitl frequén dza | y R 2 Rdplec2 LIS NI {
Missing Values

% Declare Missing Value

@ Process i@ K
attribute filter type all v @
invert selection
inp
Read Excel Declare Missing Value eplace Missing ... . include special attributes
il & o) Qe o i) ea E e
'0/ - ‘ — onF B b mode W nominal v |G
h A v b
4 nominal value ?
Process
) Process 100% ° P L 4| &
Read Excel Declare Missing Val.. Heplace Missing Values
" " b out {, t:‘) w3 TH e !\ (] e T oug', s
¥ - r . 4
eri 1) on By res
v | L Parameters

~* Replace Missing Values

aftribute Niter type all v
Invert selection
Include special attributes

default average v 4

-
e Show n rameter

" Change compatibility (8 2.000)

Obiettivo 3¢ Outlier detection
+SNATFAOINB I LINBaSyill RA 2dzif ASNI FffQAYyGSNYy2 RSt

1 Nel tab Rsultati, visualizzare le statistiche calcolate per il dataset da analizzare.

Nel tab Rsultati, plottare il graficoQuartilesLJS NJ  Q IAde SeNekianaizdo®rta i diversi Charts
disponibili.

Sono presenti possibili oligr per il dataset in questioneQuali?

Veitificare la presenza dioutliérf £t QA Y G SNy 2 RSt RIFGFASGE dziAftATTEYyR2
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O
A
w
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N

T ' GATATTINE Af o0t20
epsilon = 10, minpoints = 3.

Process

Process » ‘IUU%}@ p }3 + a w E[

Read Excel Clustering

inp il b oo F exa H ol E s,
) res
inp » ol

res

f Collegareentrambé S dza OAGS RSt 5. {Oly I tfQdzAaAOAGI @

9 Alcuni record sono stati identificati come outlier (Cluster 0)? Visualizzare i sample appartenenti al
Cluster 0, sia in forma tabellare che in forma di grafico (Scatter chart, assi x e y uggealea
Educatiorrispettivamente, color column uguale@dustel).

Result History H ExampleSet (Clustering) B Cluster Model (Clustering)
— Chart style: cluster @ ciuster 0 @ cluster 1
» o Scatter -~
Data I_ 1%
150 o
145
— *-Axis: 140
£ 135
E Education v
Stalistics 130
Log scale 125
120
> B s
- 10
Charts Age v
o 105
Log scale 100
‘ o5
Calor Calumn: o0 *
Advanced a5
Charts cluster v a0 A
75 & e
Log scale
@ 0 8
= 2 @ b
= 9 65 & ® * e
Jitter
Annotations &0 e g ?
e @ H @ .
5 4 ] .
! g e ® °
50 @ ® 5] g & @
L4 ® . ®
Rotate labels 45 o ' g e @ » -
a0 .
i ! ' o ] ® @ :
3 S @ @
8 @ @ ‘ ‘
30 3 L3 8 o
M e e H e
5 °
-] @
20 ¢
15 ] °
10
5
0
5
-10
15 °
-0
Bachesiors PHD: HS-grad 11th Masters 9th  Some-colege Assoc-acdm Assocvos  Fth-Bth  Doctorste  Prof-school  Sth-fth 10th 1st4th  Preschool

/2y FNRYGFNB A NRadzg GFGA RSEEQFYFEA&A dzy AGFNRFGF S

WAYdz2OSNB OLISNJ (dzidS €S FyltAaar &dzOO0 Fiter Exaplés I f A

Repository Process
& Import Data = Process » 100% 0 2 L | & @ &
» Samples
» Hos
» I Local Repository (pretes L res
3 Cloud Repository (disconnected P res
Read Excel Filter Examples

1!« 2 out [ exa Y exa



Obiettivo 4 ¢ Discretzzazione

Verificare la presenza di attributi continui nei dati di origine.

T 5Aa0dziSNBE f QS@Syildzr £ S ySOSaaAaridtr RA LI AOFNB dzy
RS3ItA 20ASGOGAGA RSEfQlFIYylFrftAaA S RSITA FEI2NRGYA
9 Applicare diverse tecniche di discretizzazione (operdscretize by binnindiscretize by frequengy

Discretize by size confrontare i risultati.
Process

) process 100%° P L 4 & @

Read Excel Declare Missing Val.. Heplace Missing Values
np ‘ " 3 out [n q w3 TR e Q wa T e 5‘) s
| == g
e {'\\ o) res
v r L Parameters
) e p‘
pre B

¥ Replace Missing Values

atrioute fier type  all v
invert selection

Include spedal aftributes

default average v
< Show advan rameter
" Change compatibility (8 2 000)
Analizzare i risultati della discretizzazione scelta.
Bonus:dati strutturati con attributi continui
T ' GAf AT T I NBendraie2SalésNdatéNglInBarra dei parametri, settare il parametro number

examples a 100.
Process

) Process » 1000 P P § @ &

Generate Sales Data

Parameters

B

¥ Generate Sales Data

number examples 100 @



1

{StSTA2yINB &a2t2 3tA FGGNROdzIA YdzZYSNRAOA® ! GAEAI

Process Parameters
@ Process » 100% 2 O L i @ B [ Select Attributes
attribute filter type subset v |G
Generate Sales Data Select Attributes i 3 . )
= D (] - attributes q Select Attribut... | G
inp B ot exa [T7] exa
£ | E o S7
v i g invert selection

include special attributes

M Select Attributes: attributes X

— : Select Attributes: attributes
;TO\ The aftribute which should be chosen.

Altributes Selected Atfributes

I | X O X
customer_id amount

date product_id

product_category single_price

store_id

transaction_id

O Apply x Cancel

Analizzare la correlazione tra coppie di attributi (operat@errelation Matriv @ Ly a SNANB f Q
G/ 2NNBf A2y al GNRAEE Ay O2RIF | f LINRPOS&&RdIS OA &
0f 2002 RSY2YAYRY2 aoSlraldEstialidella fit#sézddel processo principale. |l
processo cosi generato sara analogo al seguente:

Process
) Process » 100% ° 2 L ;s @& & Hi
Generate Sales Data Select Attributes Correlation Matrix
np g o D (} ea T e D q ma T e D =
LA = wp =
J 'le
v

Esiste qualche correlazione elevata?

9t AYAYFENB f Q2LISNI (12NB O2NNBtFGA2y YFGNRE 0648t Si
t Gitd di Spplicadelun Bocessd Prélitninare di normalizzazione in funzione
SGOGABGA RStftQlyltAaAr S R&AdiA Ff I2NAGYA

Odzii SN
f A

N ()

(@]}
> f]")

T o1
Uy >
L Q¢



Process

@Processb 100%,@ ,Q ,9 &+ a ] EI
Generate Sales Data Select Attributes Hormalize
inp E MF i = E ea res
i) | T ori res
v '
J pre
L

1 Quale normalizzazione scegliereste? (nel caso non compaia method, clicc&tgowwadvanced
parameters
1 Quando ¢ utile normalizzare i dati?

Preparazione dei dati testuali

Obiettivo 1¢ Import dei dati

1 Importare il dataseWikipediain Rapid Miner (operator@rocess Documents From Biles

Process XML Parameters
= @ Process » 1% @ B Process Documents from Files
o A text directories " Edit List (1)...
Process Documents from Files file pattern *
———
inp wor = exal) res
W‘"F res 7| extract text only
v s

- | /' use file extension as type
@ O Edit Parameter List: text directories

AT encoding SYSTEM v @
e Edit Parameter List: text directories
= In this list arbitrary directories can be specified. All files matching the given file ending will be
—f loaded and assigned to the class value provided with the directory. /| create word vector
class name directory vector creation ¥ TF-IDF v |G

obama ‘pathlcartella contienente la collezione testuale
! add meta information

keep text ¥
prune method % none v d
datamanagement double_sparse_array v |@

parallelize vector creation

3 Hide advanced parameters

Help

— Process Documents from Files
— TextProcessing

=+ Add Entry —5 Remove Entry 0 Apply x Cancel

Synopsis
T (S o2t 50
LI vy St ¢

Obiettivo 2¢ Generazione dei tokepstopwords e stemming

i}
2 RS LJ- NAro¥eSsiDhdumeRtSfiom BilgsLIS NJ (G 2 NB

Il TFIDF(Term Frequencyi Inverse Document Frequency) € una funzione nota nel text mining utilizzata
per misurare l'importanza di un termine rispetto ad una collezione di documenti. Il TF-IDF aumenta

iS | GSNB t QAYTF2NNIT A2y S RSKeepételi2 | £ f QA
A



proporzionalmente al numero di volte che il termine &€ contenuto nel documento, ma cresce in maniera

inversamente proporzionalecon | a frequenza del termine alldinter
si possono penalizzare le parole molto frequenti che non danno rilevanza alla collezione e dare piu
importanza ai terminicheingener al e sono poco frequent.i ma pi % ril
thidf, . =tf, . xlog (—)
L,] L,] d.f

1

tfi_,= total number of occurences ofiin j
df = total number of documents (speeches) containing i
N = total number of documents (speeches)

[ Q2 LJS Ribcésgd DBument from Filsamette un sottoprocesso per poter pulire il dataset e trasformarlo
in una tabella chiamata matrice documenti*termini. La tabella avra una riga ger documento della
O2tf ST A2yS LINBaSyasS ySttr OFNLStEEr fSGaGr S dzyl 02
T t NAYF RA ONBIFINB fF YIFGINAOSI 3IdzZ NRI NB f Q2 dzi Lidzi ¢
fare doppio click coniltai 2 & A y A & (i NRocesBodurfehtl i E)iabiedike le uscite
come in figura.

Process

Process » Process Documents from Files 100% 2 P L | @ E

doc

9 Per tornare al processo principale, cliccare la freccia blu di fiaRtoaess
 /2t€tS8S3FNB fQdzaOAGE SEIF O2y NB& SR S4S3dzANB Af

v y

1 Applicare i passi di preINE OSaaAy3a @Graidir yStftQSaSNOAGITAZ2YS
Process Documents from Filegerra aperto un sottoprocesso. Utilizzare i seguenti blocchi:

o Il blocchettoTokenize splitta ogni documento della colleziet®bama in un vettore di
LI N2t Sd [ Q2NRAYS RStftS LINRES y2y alNr LAG
RStEfQlFyFfAaAK 6{SGGFNB Af LI NFY¥YSGNR y2y f S{

0 Il blocchettoTransform Caseslrasforma il testo in maiuscolo o minuscolo.

0 I blocchetto Stem (Snowball) Riduce le parole alla propria radicka radice e
guell’elemento linguisticoirriducibile (non ulteriormente suddivisibile) che esprime |l
significatoprincipale della parola (Utilizzare la lingua italiana).

0 Il blocchettoFilter Stopwords (Dictionary) Permette di eliminare le parole definite
Stopword, parole che non hanno un particolare significato se isolate dal testo e quindi
vengono ignorate dai programmi. Sono parole poco significative perché possono essere
dza I 0 S & LJISrio d@ele fladi. AdksempidiaBiddli, congiunzioni e preposizioni non


https://it.wikipedia.org/w/index.php?title=Elemento_linguistico&action=edit&redlink=1
https://it.wikipedia.org/w/index.php?title=Elemento_linguistico&action=edit&redlink=1
https://it.wikipedia.org/w/index.php?title=Elemento_linguistico&action=edit&redlink=1
https://it.wikipedia.org/w/index.php?title=Elemento_linguistico&action=edit&redlink=1
https://it.wikipedia.org/wiki/Significato
https://it.wikipedia.org/wiki/Significato
https://it.wikipedia.org/wiki/Significato
https://it.wikipedia.org/wiki/Significato
https://it.wikipedia.org/wiki/Parola
https://it.wikipedia.org/wiki/Parola
https://it.wikipedia.org/wiki/Parola

Process

) Process » Process Documents from Files » i@ @ B

caratterizzano il significato di un testo, possono essere eliminate a monte di una analisi

text mining. Carica il filstopwordsEnglishtxt presente sul sito del corso.

XML Parameters

Process Documents from Files

doc 4

Tokenize Transform Cases Stem (Snowball)  Filter Stopwords...

text directories » Edit List (1)...

file pattern *

doc

v

b
= doc)

o fil

\
v 4
L4

J extract text only

(doc = doc])—(doc = doc) 440: = doc])

/ use file extension as type

encoding SYSTEM
V| create word vector

vector creation ¥ TF-IDF
! add meta information

V| keep text ¥

Parameters

Filter Stopwords (Dictionary)

file wordsltalian,

case sensitive i

encoding UTF-8 v

1 Utilizzare lacodifica UTH per il file delle stopword.
9 Torna al processo iniziale cliccando sulla freccia blu sotto la voce Process.

Clustering di dati strutturati

[ Q20ASGGAG2 RSEEQFYFfAAaA § NI 3I3INHzZLILI NB
medesimo gruppo abbiano caratteristiche simili mentre persone appartenenti a gruppi diversi siano dissimili.
| gruppi possono rappresentare segmenti di clientela verso cui mirare specifiche promozioni o campagne
pubblicitarie.

Obiettivo 1¢ Import e preprocessing dei dati

Eseguire i diversi step di preprocessing, come impafa®t € I LINA Y I LI NI S

1

In particolare, eseguire i gli step:
o Import dati
o Dechre and replace missing values

tS LISNRZ2Y



) Process + @ @ B

inp

Read Excel Declare Missing ... Replace Missing ... Select Attributes

exa E exa

ari

[5elect Attributes

attribute filter type % subset v D
attributes o Select Attributes... ®
invert selection ¥ @
include special attributes 0]

Escludere l'attributdRespons® | £ £ QF y I f A & A Setsct Afrid@test Q2 LIS NI G 2 NB

© Select Attributes: attributes

=% Select Attributes: attributes
_;_:q The attribute which should be chosen,

Attributes Selected Attributes
X o X
Response Age
Education

Marital Status
Native Country
Occupation
Race
Relationship
Sex

Workclass

00

@ 2erty | K cancel

1 Normalizzarei valori degli attributi numerici indicando come intervallo di valoril]JQutilizzando
f Q2 LISNakrmazedS [ Qdzy A O2 F GGNROGdzi2 OKS @GSNNEL y2NXI A



‘rocess XML Parameters

] Normalize

Process b 4+ @ @ [
create view
attribute filter type all ¥ @
inp res
Read Excel Declare Missing ... Replace Missing ... Select Attributes invert selection
fil ¥ exa 3 exa
— : ari include special attributes

method % range transformation ¥ 0
min 0.0
max 1.0

f Quando avete 23y 2 RA dziAfATTFENB 2 &adSaaz2 AyLiddzi L
Multiply . Nei prossimi step verranno comparati diversi algoritmi di clustering.

Obiettivo 2 ¢ Clustering dei dati

f ! LILX AOI NB f QF f Baddids (Yuali dgenz® hadmpétts Al Xngads?) settando a
K=2 il numero di cluster. Esegui il processo e analizza i risultati. Come sono distribuiti i due cluster

trovati?
Process » 1% @ H B Clustering (k-Medoids)
/| add cluster attribute
add as label
inp res
Read Excel Declare Missing ... Replace Missing ... Select Attributes remove unlabeled
fil F o oout exa [ exa
— ’D 3 oriF k W 2
max runs 10

max optimization steps 100

Mormalize Multiply Clustering

exa [[T]] exa inp E. out exa E clu use local random seed
- ori = out clu
pre measure types W MixedMeasures v |G
mixed measure MixedEuclideanDista... ¥ |G

T ! LILX A O NB f QI { Agglonderativel(AgBldmerdtivelZiuste3ingklgziBnare due cluster dal
NRadzg GF 2 RSEt QAdglantemdveinia t RA 1 Oy &mated RISEERESE NS
LINEPOS&da2 S O2yFNRBY (Gl NB Af NAadzZ (kivedoigsinintgens dii 2 02
cluster k=2) svolt precedentemente. Come sono distribuiti gli elementi per cluster?



Process XML

O Process » 4 &1

Select Attributes
o)

Read Excel Declare Missing ... Replace Missing ...

do @ mF Qo MF [ -

[l

Normalize Multiply Clustering

- E:: wa ) inp g out e ‘ elu
= e out clu

pre ) ot

out

Parameters
[ Flatten Clustering

Clustering Flatten Clustering number of clusters 2|

exa - clu  hie - fla
1 .,,E = ..aF ‘ add as label
l remove unlabeled

B Clustering (3) (Agglomerative Clustering)

Parameters

mode ¥ Averagelink v @

| measure types MixedMeasures v |

mixed measure MixedEuclideanDista... » U

Obiettivo3¢+ | f dzli I T A2y S 233SG0GA DI

T /1t O2S6lB NBzYf @F
usare lo scripsse.scripRA & L2 YA 0 A f S
RSt f Q2 LILJI2 NI dzy |
algortitmo (KMEANS o DBSGAN

{lj dzt NBR 9 NNE N& 0
adAg ariz

A AL

rocess XML Parameters

© Process » i3 @ H B Execute Script

script

7 standacd empocts

fead Excel Declatre Missing ... Replace Mivsing . Select Attributes
QY 3 wp Qo o0 e b Qo TH ) Qe T= ) i
— -p - wh : o | @ Edit Parameoter Text: script
) R

Edt Pacameter Tost: script
:‘, The script to execute.

RSt

R S AMeOdiddza § SNJ ISy SNI G A

* Edt Test (2029 characters)

cript permaits to calculate the SSE measure o ven v
Normalize Muitiphy Chustering Lwecute Script ” REEREE IS i v
Qo 73w q , ap € . =) dm - wa| - 1
-h v - vt = dnp from the clus )
wed e { e = A v ing
v - Output:
*  The SSE value of the clustering will be displayed 1n log console.

Clustering (3) Flatten Clusteding

Qo £ (™ “h
| 87

Recommended Operators

import com.rapidmaner.oparator.clustering.Clustermodel;
import com.rapidmner.operator.clustering.Cluster;

int DESCAN

inl KMEANS

fos Ser the current clusses
int ALGO « KMEANS:

ClusterModel clustering = 1rputiol;
ExsrpleSet clusteringSet = input(il;
<

eciacge @ aceyy | I} concel

L

Rk@Viean©ReditxalcSIN 3 Sy S
O2NE2T O2 LA
(EdeitesRiptd RSDf. (0O  LIFINIH (INBNB £ £ QA vy (i SNJ



T

Esegquite il programma. |l valore di SSE viene riportato néldgtella pagina dei risultati.

Rieseguire il processo di valutazione precedentediféerenti valori di KLJS NJ f Q IKin&digidéh § Y 2
Come scegliere il valore ottimale di K? (Suggemieutilizza il metodo del ginocchio o del gomito
visto durante la spiegazione del clustering in classe).

Eliminareil ramo del Clustering agglomerativo (o disabilitarlo con il tasto destro).

Obiettivo 4 ¢ Visualizzazione/validazione del risultatodiulN® OSa a2 RA Of dzadiSNRAy 3 (N
di riduzione delle dimensioni dei datiSVD (Singular Value Decomposition)

1

Analizzare la qualita del clustering generato mediante una tecnica di riduzione della dimensionalita
dei dati, nota comeSingular Vdue Decomposition(SVD). SVD permette di proiettare dei dati-a N
dimensioniinuno spazioaRA YSYy aA2yAsx 02y Y &a0Std2 RIffQdziSy
I LILX A O G S SYDQgingdadvalugd B&ompositisn) dataset generato dal processo di
clustering realizato al passo precedente. Eseguire il processo impostando K=3 e visualizzare su un
AN FA02 RA GALXR aoOlFdGGSNI A RFEGA NRALSGG2 | t¢€S
f QI G (ciNskefcolzie Attributo per lascelta dei colori dei puntil duster sono ben definiti?

Q¥ n B ) lun22mag20:50:48 {%

ign Results Q Questions? v

Parameters

T2 svD (Singular Value Decomposition)
4o oW B 9 P

dimensionality redu... | fixed number v @

dimensions 3

issing ... Select Attributes

Execute Script

inp ‘ aut
— inp
inp
Clustering
E clu
| . .
= Multiply (2) Mominal to Nume... SVD
v inp f' out exa g exa exa [ exa
. b out ari R
Clustering (2)
— out pre pre
exa E clu
" L L L
LA

T a2t GALX AOF f Qdz2xCGR2A RRSS Ol dioihidaiid Nuthe@RILOSINGald 2 NB

£ f Q2 LIYDelese@uNBrogramma. Salva il processo sul tuo computer.



H - |- Views Design Resu

Result History @ ExampleSet (5VD) ~—+ SimilarityMeasureObject (Data te Similarity)
e Chart style: clustem cluster_0 @ cluster_1
o = Scatter 3D Color -
Data mesh e
— X-Axis:
- z svd_1 v
Statistics
y-Axis:
. svd_2 v
+ .
Charts ‘v . -
Z-Axis: o (SR
3‘2'.. /' B - 2
2,
‘ svd_3 v &.// - -

b 3
Advanced .
Color: LR
Charts / 3
v > - by

cluster

= &K Q| F Q3%

Annotations

Clustering di dati testuali

LasecondapartBA ljdzSaidl SaASNOAGIT A2y S LINBB@SRABla ollekighe di A & A

articoli denominatawikipedia Scompatta la cartella presente sul sito del corso ed esegui i passi seguenti.
Obiettivo 1¢ Import e preprocessing dei dati

1 Trasforma la collezione di documenti nella matriccument*term. Per eseguire questa
trasformazione, seguire i diversi step di preprocessing, come imparaglla prima parte
RSttt QSaSNDAGIT A2y S

Obiettivo 2 ¢ Clusteringdei dati

T ' GAt AT T I NBK-Meahsperaigidede [a Yollezidha in gruppi omogenei di documenti che
parlino di uno stesso topic.



